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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Pouziva se k modelovani vysledkd nahodnych pokusa.
Co Ize najit na Wikipedii:

V4

- Nahodnou velicinu Ize jednoduse charakterizovat jako veliCinu,
jejiz hodnoty nelze pred provedenim pozorovani jednoznacné
urcit, ale zavisi na nahode.

- Ponékud presnéji je nahodna velicina funkce, ktera pfifazuje
kazdému elementarnimu nahodnému jevu néjakou hodnotu
(napriklad pri hodu minci ,hlavé” pfiradi nulu a ,,orlu” priradi
jednicku).

((
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Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

-

jediny

vysledek
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

[ ‘]

voda

jediny

vysledek
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

vysledek
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

vysledek
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

100 %

jediny
vysledek
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit
teorie pravdépodobnosti:
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Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Nevede na pouziti teorie
pravdépodobnosti:

+ malé dité
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit
teorie pravdépodobnosti:

Nahodny

+ malé dité
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit
teorie pravdépodobnosti: 10 %

+ malé dité

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit
teorie pravdépodobnosti: 10 %

dohromady
100%

+ malé dité
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani lze vyuZit . —
teorie pravdépodobnosti: 10 % Jed‘?” mozny
vysledek

55 % . v
Nahodny dalsi mozny
vysledek dohromady

100%

jesté dalsi
mozny

vysledek

+ malé dité
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani lze vyuZit . —
teorie pravdépodobnosti: 10 % Jed‘?” mozny
vysledek

55 %

Néhodnv dalsi moin{/
vysledek

jesté dalsi

mozny -
vysledek /"g\g}ﬁ.ﬁ )

SUL |

b
L8008  dité nejevi
+ malé dité ol

dohromady
100%
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit : L )
teorie pravdépodobnosti: 10 % Jed(?n mozny
vysledek
Nahodny daldi mozny L anies ’%
vysledek @ rozllte a dohromady

»  Vvysypané 100%

jesté dalsi

mozny -
vysledek /"g\g}ﬁ.ﬁ /

SUL |

a.‘k dité nejevi
+ malé dité zajem
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

slana
Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin
voda N
Ke zpracovani Ize vyuzit T‘”T
teorie pravdépodobnosti: 10 % jeden mozny [
vysledek
Néhodnv dalsi moin{/ - — '\f_;
vysledek 17 @ rozllte a dohromady

»  Vvysypané 100%

jesté dalsi

mozny -
vysledek /"g\g}ﬁ.ﬁ /

SUL |

a.‘k dité nejevi
+ malé dité zajem
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

jednotlivé
elementarni

slana !
jevy pokusu

voda
-

jeden mozny D
vysledek

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani Ize vyuzit
teorie pravdépodobnosti: 10 %

dalsi mozny oy 3
vysledek "B ,‘ ité dohromady
. 100%

jesté dalsi
mozny
vysledek

dité nejevi
+ malé dité zdjem
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

slana
Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin
voda N
Ke zpracovani Ize vyuzit T‘”T
teorie pravdépodobnosti: 10 % jeden mozny [
vysledek
Néhodnv dalsi moin{/ - — '\f_;
vysledek 17 @ rozllte a dohromady
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jesté dalsi

mozny -
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Zaklady statistiky: Nahodna velicina

slana
Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin
voda a
I
Ke zpracovani lze vyuzit : o [:j
teorie pravdépodobnosti: 10 % jeden mozny B8

vysledek

dalSi mozny [ et
vysledek I8 @ rozlité a  dohromady
»  vysypané /N 100%

G it

jesté dalsi
mozny
vysledek

nahodny jev je
sjednocenim
nékolika
elementarnich
jevl

+ malé dité
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

slana
Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin
voda N
Ke zpracovani Ize vyuzit T‘”T
teorie pravdépodobnosti: 10 % jeden mozny [
vysledek
Néhodnv dalsi moin{/ - — '\f_;
vysledek 17 @ rozllte a dohromady

»  Vvysypané 100%

jesté dalsi

mozny -
vysledek /"g\g}ﬁ.ﬁ /

SUL |

a.‘k dité nejevi
+ malé dité zajem

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani lze vyuzit 1.
teorie pravdépodobnosti:

P1 elementarni

2.
Nahodny elementarni dohromady
p1+ D2 t D3
=100%

elementarni
jev

/
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani lze vyuzit 1.
teorie pravdépodobnosti:

P1 elementarni

2.

Nahodny elementarni

elementarni
jev

4.
elementarni
jev

/

dohromady

pP1+ D2 t D3
T Py
=100%
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Shrnuti nékterych informaci z minulych hodin

Ke zpracovani lze vyuzit 1.
teorie pravdépodobnosti: p; elementarni

2.
Nahodny elementarni

elementarni
dohromady jev

P1 T D2 tP3 + Dy
= 100% 4.
elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

1.
elementarni

2.
Nahodny elementarni

elementarni

dohromady Jjev
p1 + P2 + p3 + Pa
=100% 4.

elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Co tedy je nebo déla nahodna
veli¢ina?

1.
elementarni

2.
Nahodny elementarni

elementarni
dohromady jev

P1 T D2 tP3 + Dy
= 100% 4.
elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Co tedy je nebo déla nahodna
veli¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam ¢cisla

1.
elementarni

2.
Nahodny elementarni

elementarni
dohromady jev

P1 T D2 tP3 + Dy
= 100% 4.
elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Co tedy je nebo déla nahodna
veli¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevim dcisla

1.
elementarni

realné
Cislo

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1 T D2 tP3 + Dy
=100% 4.,

elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Co tedy je nebo déla nahodna
veli¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1.
elementarni

realné
Cislo

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1 T D2 tP3 + Dy
=100% 4.,

elementarni

jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Co tedy je nebo déla nahodna
velic¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1.
elementarni

realné
Cislo

Nahodny
dalsi
elementarni realné
dohromady jev Cislo
pP1 T P2 T P3 + Py
= 100% 4,

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina
Co tedy je nebo déla nahodna
velic¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1.
elementarni

realné
Cislo

Nahodny
dalsi
elementarni realné
dohromady jev Cislo
pP1 T P2 T P3 + Py
= 100% 4,

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Co tedy je nebo déla nahodna
velic¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1.
elementarni

) 2. realné
Nahodny elementarni Cislo
X2
realné
elementarni Cislo
dohromady jev X3
P1+ D2 +P3+ Da

realné

=100% 4. >
Cislo

elementarni

jev X4
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Co tedy je nebo déla nahodna
velic¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1.
elementarni
jev

b2 2.
ev
% 3.
elementarni
dohromady jev
pP1 T P2 T P3 + Py
=100% 4.

elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Co tedy je nebo déla nahodna
velic¢ina?
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

1. Xrre— X1
b1 elementarni
jev

2.
Nahodny elementarni M@

elementarni

dohromady Jjev
pP1 T P2 T P3 + Py
= 100% 4,

elementarni

jev

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodna velicina ........ X
Pfifazuje elementarnim jevum dcisla

1. Xrre— X1
b1 elementarni
jev

2.
Nahodny elementarni M@

elementarni

dohromady Jjev
pP1 T P2 T P3 + Py
= 100% 4,

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodna velicina ........ X
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

Nahodné veli¢iny obvykle znacime
X, Y, Z.

dohromady

P1 T D2+ D3 +Ds
=100%

elementarni
jev
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zaklady statistiky: Nahodna velicina
Nahodna velicina ........ X
Pfifazuje elementarnim jevam cisla

Nahodné veli¢iny obvykle znacime
X, Y, Z.

Kromé nezavislé a zavislé
promeénné, které znate z prvniho
semestru, je toto novy typ tzv.
nahodna proménna

dohromady

P1 T D2+ D3 +Ds
=100%

elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné velicinyieE TR Nval\odr.\a velicina e X
Y, Z .. Pfifazuje elementarnim jevam ¢isla

Kromé nezavislé a zavislé

promeénné, které znate z prvniho 1.
semestru, je toto novy typ tzv. ,
nahodna proménna elem‘entaml

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1t P2 + D3+ Dy
=100% 4.

elementarni

jev
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o Ve

zaklady statisticy: Nahodna velicina

, . 1 jj Jak zapiSeme fakt, Ze nahodna
? a;c’dne e veli€ina nabude urcité hodnoty s
, 7 néjakou konkrétni hodnotou

Kromé nezavislé a zavislé pravdépodobnosti?
promeénné, které znate z prvniho 1.

semestru, je toto novy typ tzv.
nahodna proménna

elementarni

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1t P2 + D3+ Dy
=100% 4.

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina
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, 7 néjakou konkrétni hodnotou
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o Ve

zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

To ui si zaslouii néjak pojmenovat:

Kromé nezavislé a zavislé
promeénné, které znate z prvniho 1
semestru, je toto novy typ tzv.

nahodna proménna elementarni

elementarni
dohromady jev

P1+ D2 +P3+ Da
=100% 4.

elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.
nahodna proménna

elementarni

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1t P2 + D3+ Dy
=100% 4.

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.
nahodna proménna

elementarni

Nahodny
elementarni
dohromady jev
P1t P2 + D3+ Dy
=100% 4.

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.

nahodna proménna

Nahodny
dohromady Jjev
pP1 T P2 T P3 + Py
= 100% 4,

elementarni

jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.

nahodna proménna

Nahodny

Vlastnosti
pravdépodobnostni funkce: jev
p1+p2 +p3 +ps=100%

4,

elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.

nahodna proménna

Nahodny

Vlastnosti
pravdépodobnostni funkce: jev
Zp; = 100%

4,

elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Nahodné veliciny obvykle znacime X,
Y, 28

Pravdépodobnostni
Kromé nezavislé a zavislé funkce
promeénné, které znate z prvniho 1

semestru, je toto novy typ tzv.

nahodna proménna

Nahodny
Vlastnosti
pravdépodobnostni funkce: jev
Zp; = 100%
p; €(0;1) 4.

elementarni
jev
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Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni
funkce

1.

Nahodny
Vlastnosti elementarni
pravdépodobnostni funkce: jev
Zp; = 100%
p; €0 ;1)

elementarni
jev
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o _____________________________________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce
popisuje rozlozeni
pravdépodobnosti nah. vel.
Vlastnosti: 1.
p; €(0;1)

Pravdépodobnostni
funkce

Nahodny

elementarni
jev

elementarni
jev
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o _____________________________________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob
popisuje rozlozeni nostni funkce
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4,
elementarni

ev
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o _____________________________________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob ?u';tkf:::llcm
popisuje rozlozeni N
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4,
elementarni

ev
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o _____________________________________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob ?u';tkf:::llcm
popisuje rozlozeni T T e
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) F(x)=P(X<x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4,
elementarni

ev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob
popisuje rozlozeni nostni funkce
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob
popisuje rozlozeni nostni funkce
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

F(x2)
= P(X < xz)

= P1+ D2
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob E:tl::::ucm
popisuje rozlozeni T T e
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) F(x)=P(Xsx)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny
v : F(x2)
elementarni = P(X < x3)
jev =p1 t+ D2

3.
elementarni
jev

4,
elementarni

ev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob E:tl::::ucm
popisuje rozlozeni T T e
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) F(x)=P(Xsx)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny g
v : F(x2)
elementarni =P(X <x,)
jev = p1t+ D2

3.
elementarni
jev

4,
elementarni

ev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob
popisuje rozlozeni nostni funkce
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

F(x2)
= P(X < xz)

= P1+ D2
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob
popisuje rozlozeni nostni funkce
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

elementarni

jev

3.
elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

F(x2)
= P(X < xz)

= Pp1+P2

F(x3)
= P(X < x3)

=Pp1+DP2 tP3
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob ::::::UCN
popisuje rozlozeni T T e
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) F(x)=P(X=x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
bi € (0;1) D elementarni

Nahodny | Fx)

elementarni - = P(X < x3)
jev = = Pp1 + P2

3. F(x3)
elementarni = P(X < x2)
jev =P1+ D2 tP3
\/

4.
elementarni
jev
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdé&podobnostni funkce Pravdépodob :::t'::ucm
popisuje rozlozeni nostni funkce e e
pravdépodobnosti nah. vel. o(x) = P(X=x) F(x)=P(X<x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0;1) p elementdarni

' F(x2)
elementarni - SN EED

jev . = P4 + pZ

3. F(x3)
= P(X < x3)

elementarni
jev

F(xs)

4. e

elementarni
jev




zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::t;;:ucm
popisuje rozlozeni nostni funkce
y . F(x)=P(X<x)
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x)
Vlastnosti:
Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) elementarni

: F(x2)
elementarni > =P(X <x,)
jev = =p1 t+ D2

3. F(x3)
= P(X < x3)

elementarni
jev = p1+P2+DP3

4 F(xs)
) P P \ = P(X S xﬂ
elementarni Py £y + P3 £ D
J LEDG =



zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::tl::ucm
popisuje rozlozeni nostni funkce F(x)=P(X<x)
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) =
Vlastnosti:

= 0
Xp; = 100% 1. . p(xy)
p; € (U; y 2lementarni =P(X =x,)

v > P1
Nahodny ¢ 2 ” o
elementarn; I; ;Z(X = x,) =P(X < x;)
jev ‘ = p, = P11+ P2

3. F(x3)
elementarni = | = P(X < x3)
jev = p1+P2+DP3

4.

elementarni
jev



zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdé&podobnostni funkce Pravdépodob :::t'::ucm
popisuje rozlozeni nostni funkce e e
pravdépodobnosti nah. vel. o(x) = P(X=x) F(x)=P(X<x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0;1) p elementdarni

' F(x2)
elementarni - SN EED

jev . = P4 + pZ

3. F(x3)
= P(X < x3)

elementarni
jev

4.
elementarni
jev




zaklady statisticy: Nahodna velicina

Distribucni

Pravdépodobnostni funkce
popisuje rozlozeni
pravdépodobnosti nah. vel.

Vlastnosti:

p; €(0;1)

1.
elementarni

elementarni
jev

3.

elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Pravdépodob
nostni funkce
p(x) = P(X=x)

funkce
F(x)=P(X<x)

F(x2)
= P(X < xz)

= Pp1+P2

F(x3)
= P(X < xg)

= P(XS.X;})




zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob ::::::ucm
popisuje rozlozeni T T e
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) F(x)=P(X<x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

F(x2) postupna

elementarni =P(X < x3) kumulace

jev = Pp1 + P2

F(x3)
= P(X < x3)

3.

elementarni
jev

4.
elementarni
jev




zaklady statisticy: Nahodna velicina neboli

N 4 Kumulativni
Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::tkr;Zuém funkce
popisuje rozlozeni nostni funkce F(x)=P(X<x)
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) -

Vlastnosti:
Zpi = 100% 1.
bi € (0;1) D elementarni

elementarni = P(X < x3)

jev

3.

elementarni = P(X < x3)

jev

4.
elementarni
jev

=P(X < x4)
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Zaklady statisticy: N@ahodna velicina neboli

- 4 Kumulativni
Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::t;;l;uém funkce
popisuje rozlozeni nostni funkce (X<
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) Fx)=P(X<x)
Vlastnosti:
Zpi = 100% 1.

p; €(0; 1) p elementarni

Distribucni funkce

Nahodny

elementarni = P(X < x3)

jev

3.
elementarni
jev

= P(Xng)

Vlastnosti:

4.

_ =PX<x
elementarni ( 4)
jev

KNOW ——nffl?



Zaklady statisticy: N@ahodna velicina neboli

- 4 Kumulativni
Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::t;;l;uém funkce
popisuje rozlozeni nostni funkce (X<
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) Fx)=P(X<x)
Vlastnosti:
Zpi = 100% 1.

pi € (0;1) D elementarni

Nahodny ,

elementarni
jev

=P(XSx2)

Distribucni funkce
Vlastnosti: 3. .
rostouci funkce elementarni = P(X < x3)

jev

. =P(X < x4)

elementarni

jev
KNOW ——annlll®



Zaklady statisticy: N@ahodna velicina neboli

c . H Kumulativni
Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob :::tkr;Zuém funkce
popisuje rozlozeni nostni funkce F(x)=P(X<x)
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) -
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny ,

elementarni
jev

=P(XSx2)

Distribucni funkce
Vlastnosti:
rostouci funkce
hodnoty zacinaji na
nule

3.
elementarni
jev

= P(Xng)

4.

= <
elementarni P(X < x4)

jev

KNOW ——nffl?



Zaklady statisticy: N@ahodna velicina neboli

Distribuéni I abksaiill

Pravdépodobnostni funkce Pravdépodob funkce funkce
popisuje rozlozeni nostni funkce (X<
pravdépodobnosti nah. vel. p(x) = P(X=x) Fx)=P(X<x)
Vlastnosti:

Zpi = 100% 1.
p; €(0; 1) p elementarni

Nahodny ,

elementarni
jev

=P(XSx2)

Distribucni funkce
Vlastnosti:
rostouci funkce
hodnoty zacinaji na
nule

hodnoty konci na 4.
jednicce elementarni

3.
elementarni
jev

= P(szg)

= P(XSX4)

jev

KNOW ——nffl?



Nahodny

zaklady statisticy: Nahodna velicina

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

1.
elementarni
jev

2.
elementarni
jev

3.
elementarni
jev

4.
elementarni
jev

Pravdépodob
nostni funkce

F(x2)
= P(X < xz)

= Pp1+P2

F(x3)
= P(X < xg)

= P(XS.X;})



zaklady statisticy: Nahodna velicina

Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

P¥iklad 1: Pravdépodob
' nostni funkce
p(x) = P(X=x)
1.
elementarni
jev
Vrh )
kOStkou \ eIemthérm’

jev

3.
elementarni
jev

4.

elementarni
jev

F(x2)
= P(X < xz)

= Pp1+P2

F(x3)
= P(X < xg)

= P(XS.X;})



Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvée
oka
Vrh
padnou tri
kostkou oka

padnou
Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Priklad 1:
padne jedno
oko
padnou dvée
oka
Nahodna veli¢ina priradi
Vrh jednotlivym elementarnim jevim
padnou tri s
kostkou oka

padnou

\ Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Priklad 1:

padne jedno

X=1
oko
padnou dvée "
oka X=2
Nahodna veli¢ina priradi
Vrh y jednotlivym elementarnim jevim
ST X=3 &isla
kostkou oka
padnou X = 4
Ctyri oka
padgi pét e 1
padne Sest =

ok
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Priklad 1:

padne jedno

X=1
oko
padnou dvée "
oka X=2
Vrh e
padnou tri S o)
kostkou oka
padnou X = 4
Etyfi oka ¥
padgi pét e 1
padne Sest =

ok
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Pravdépodobnostni

Priklad 1: funkce p(x) = P(X=x)
padne jedno ¥ =1
oko
padnou dvée "
oka X=2
Vrh e
paanou tri X =3
kostkou oka
Vpasj.nou X = 4
Ctyri oka
padne pét e 1
ok
padne Sest =

ok
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

Pravdépodobnostni
Priklad 1: funkce p(x) = P(X=x)
padne jedno ¥ =1
oko
padnou dvée ¥ =2
oka
Pravdépodobnostni
Vrh . funkce popise
padnou tri S o] rozloZeni
kOStkOU oka pravdépodobnosti
pokusu
| Vpasj.nou X = 4
\ Ctyri oka
padne pét e 1
ok
padne Sest =

ok
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zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvé
oka
Pravdépodobnostni
Vrh oy funkce popise
padnou tri rozlozeni
kostkou \ oka pravdépodobnosti
pokusu

padnou
Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok

OWLEDGE FOR THE FUTURE



zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvée

oka
Vrh e
padnou tfi

kostkou A oka

padnou
Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok
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% 7 RV Distribuéni
zaklady statistiky: Nahodna velicina goee
Pravdépodobnostni F(x)=P(X<x)

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvé

oka
Vrh .
padnou tfi

kostkou A oka

padnou
Ctyri oka

padne pét
(0] 4

padne Sest
(0] 4
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Distribucni
funkce
F(x)=P(X<x)

zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvée

oka
Vrh e
padnou tfi

kostkou A oka

padnou
Ctyri oka

_4,
padne pét 1
ok /6

padne Sest
ok



Distribucni
funkce

zaklady statisticy: Nahodna velicina

Pravdépodobnostni

Priklad 1:

padne jedno
oko

padnou dvée

oka
Vrh e
padnou tfi

kostkou A oka

padnou
Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok



Distribucni

zaklady statistiky: Nahodna velicina ¢ .

Pravdépodobnostni F
Priklad 1: funkce p(x) = P(X=x)
padne jedno X =1

padnou dvée
oka
X...pocet
Ok na padnou tri

oka

kostce

padnou
Ctyri oka

padne pét
ok

padne Sest
ok



Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Priklad 1 tabulkové:

Pravdépodobnostni funkce
pocet ok 1 2 3 4 5 6
pravdépodobnost | 0,166667| 0,166667| 0,166667| 0,166667| 0,166667| 0,166667

Distribucni funkce (schodova funce se skoky pri navyseni poctu ok)

pocet ok 0 1 2 3 4 5 6
kumulativni
pravdépodobnost 0| 0,166667| 0,333333 0,5/ 0,666667| 0,833333 1

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Priklad 1 graficky:

Pravdépodobnostni
funkce

Distribucni funkce

%

pravdépodobnost

Vrh
kostkou

e tttia

Y TP
¢|‘“ 0‘\& lpravdépodobn

LY 3 4 S éEc?sctecteOkna .2, 3 L' Sigstceczkna

popis postupné
distribuce (kumulace)
pravdépodobnosti

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE

popis rozlozeni
pravdépodobnosti




Distribucni

Zaklady statistiky: Nahodna velicina funkee

Pravdépodobnostni F(x)=P(X<x)

Priklad 2: funkce p(x) = P(X=x)
neprijde X=0 11(0) .
\ 7adny dopis =PX=0)=0.05

FC)
=P(X< )
plv‘ijge j(?den pz(IIZ(X PN, ~0.05+0.15
opis

F()
x...po£et =0 0? 5)({5s+ 0) 224
Y pfijdou dva ' ' :
emailu o | -
. =P(X< )
v 1 dnl = 0.05 +0.15+0.224

prijdou tfi \ F( )

: =P(X< )
dopisy = 0.05+0.15+0.224+ 0.220

F(C)

prijdou Ctyri \ —PX< )
dopisy = 0.05 +0.15 +0.224+ 0.220 +0.168



Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Priklad 2 tabulkoveé:

Pravdépodobnostni funkce
pocet emailll 0 1 2 3 4 5 6 7|atd.
pravdépodobnost| 0.05| 0.149| 0.224| 0.224| 0.168| 0.101| 0.05| 0.022|atd.

Distribucni funkce (schodova funce se skoky pti navyseni poctu emaild)

pocet emailll -1 0 1 2 3 4 5 6 7|atd.
kumulativni
pravdépodobnost O 0.05| 0.199| 0.423| 0.647| 0.815| 0.916| 0.966| 0.988|atd.

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna velicina

Priklad 2 graficky:

Pravdépodobnostni Distribu¢ni funkce

g funkce E
s £
< 2
>
X...pocet \ = /? % =
ef ©
emailu

v 1 dni

den

popis rozlozeni popis postupné
pravdépodobnosti distribuce (kumulace)
pravdépodobnosti
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o __________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

Piklad 3
V osudi je 5 bilych a 7 Cervenych mickl. Nahodna velic¢ina X predstavuje pocet bilych

mickd mezi péti vybranymi. Sestavte pravdépodobnostni a distribu¢ni funkci této
nahodné veliciny.

Pfiklad 4

Personalni Utvar velké akciové spolecnosti hodla provést jisty sociologicky prizkum
mezi svymi pracovniky. Pripravil proto plan tohoto Setfeni, avsak jesté predtim, nez
pristoupi k jeho realizaci, provede tzv. pilotaz. To znamena, ze vybere maly vzorek
svych pracovnik( a na ném si predem ,,odzkousi” pribéh prizkumu (napf. zda otazky
jsou srozumitelné, zda se neprekryvaji, zda si je vybrani pracovnici jednoznacné
vysvetluji apod.).

V této akciové spolecnosti pracuje 30 % zen. Velikost pilotniho vzorku je 6 nahodné
vybranych pracovnikd. Sestavte pravdépodobnostni a distribu¢ni funkci nahodné
veliCiny, ktera udava pocet Zzen mezi Sesti nahodné vybranymi.

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

Piiklad 3

V osudi je 5 bilych a 7 Cervenych mickl. Nahodna velic¢ina X predstavuje pocet bilych
mickd mezi péti vybranymi. Sestavte pravdépodobnostni a distribu¢ni funkci této
nahodné veli¢iny. (5) . ( 7 )

y k) = P(X = k) = X _>K
Piiklad 4 p(k) ( ) (5;7)

Personalni Utvar velké akciové spolecnosti hodla provést jisty sociologicky prizkum
mezi svymi pracovniky. Pripravil proto plan tohoto Setfeni, avsak jesté predtim, nez
pristoupi k jeho realizaci, provede tzv. pilotaz. To znamena, ze vybere maly vzorek
svych pracovnik( a na ném si predem ,,odzkousi” pribéh prizkumu (napf. zda otazky
jsou srozumitelné, zda se neprekryvaji, zda si je vybrani pracovnici jednoznacné
vysvetluji apod.).

V této akciové spolecnosti pracuje 30 % zen. Velikost pilotniho vzorku je 6 nahodné
vybranych pracovnikd. Sestavte pravdépodobnostni a distribu¢ni funkci nahodné
veliCiny, ktera udava pocet Zzen mezi Sesti nahodné vybranymi.

6
) .0,3%.0,757k

p(k) = P(X = k) = (k

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

Ptiklad 5: Nahodna veli¢ina X nabyva hodnot 1; 2 nebo 3.
Znameé jsou pravdepodobnosti P(X=1) = 0,2 a P(X=2) = 0,5.
Urcete chybéjici pravdépodobnost P(X=3). Dale urcete distribucni funkci a
nakreslete prislusny graf.

Ptiklad 6: 20% rodin ma v domeé tfi mistnosti, 40% jich ma Ctyri a 40% ma pét. Pro
nahodou veli¢inu udavajici pocet mistnosti v domeé nacrtnéte graf distribucéni
funkce. Jakou ma hodnotu v bodé 4? Co tato hodnota znamena?

Ptiklad 7: Je dana tabulka s pravdépodobnostmi pro jednotlivé hodnoty nahodné
veliCiny. Nacrtnéte graf jeji distribucni funkce.

12 (3 4 s
0,1 0,1 ?

p(x) 02 0,3
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o __________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna veliCina
r

0 pro x <1
02 prol<x<?2
e , , v _y F(x)=<07 ro2<x<3
Ptiklad 5: Nahodna veli¢ina X nabyva hodnot 1; 2 nebo 3. L P =
1 pro3<x

Znameé jsou pravdepodobnosti P(X=1) = 0,2 a P(X=2) = 0,5.
Urcete chybéjici pravdépodobnost P(X=3). Dale urcete distribucni funkci a
nakreslete prislusny graf. p(3)=P(X=3)=1-0,2-0,5=0,3

—

Ptiklad 6: 20% rodin ma v domeé tfi mistnosti, 40% jich ma Ctyri a 40% ma pét. Pro
nahodou veli¢inu udavajici pocet mistnosti v domeé nacrtnéte graf distribucéni
funkce. Jakou ma hodnotu v bodé 4? Co tato hodnota znamena?

Ptiklad 7: Je dana tabulka s pravdépodobnostmi pro jednotlivé hodnoty nahodné
veliCiny. Nacrtnéte graf jeji distribucni funkce.

12 (3 4 s
0,1 0,1 ?

p(x) 02 0,3
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o __________________________________________________________________________
Zaklady statistiky: Nahodna veliCina
r

0 pro x <1
02 prol<x<?2
e , , v _y F(x)=<07 ro2<x<3
Ptiklad 5: Nahodna veli¢ina X nabyva hodnot 1; 2 nebo 3. L P =
1 pro3<x

Znameé jsou pravdepodobnosti P(X=1) = 0,2 a P(X=2) = 0,5.
Urcete chybéjici pravdépodobnost P(X=3). Dale urcete distribucni funkci a
nakreslete prislusny graf. p(3)=P(X=3)=1-0,2-0,5=0,3

—

Ptiklad 6: 20% rodin ma v domé tfi mistnosti, 40% jich ma Ctyti a 40% ma pét. Pro
nahodou veli¢inu udavajici pocet mistnosti v domeé nacrtnéte graf distribucéni

funkce. Jakou ma hodnotu v bodé 4? Co tato hodnota znamend? ([ o pro x < 3
M
0,2 pro3<x<4

X (pocet mistnosti) 3 4 5 F(x) =
p(x) 0.2 0.4 0.4 — (%) =5 0,6 pro4<x<5
\ 1 pro5<x

]
Ptiklad 7: Je dana tabulka s pravdépodobnostmi pro jednotlivé hodnoty nahodné

veliCiny. Nacrtnéte graf jeji distribucni funkce.

12 (3 4 s
0,1 0,1 ?

p(x) 02 0,3
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Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

(0 pro x <1
02 prol<x<?2
e , , v _y F(x)=<07 ro2<x<3
Ptiklad 5: Nahodna veli¢ina X nabyva hodnot 1; 2 nebo 3. 1 p 2z
Znameé jsou pravdepodobnosti P(X=1) = 0,2 a P(X=2) = 0,5. pro s =X
Urcete chybéjici pravdépodobnost P(X=3). Dale urcete distribucni funkci a
nakreslete prislusny graf. p(3)=P(X=3)=1-0,2-0,5=0,3

—

Ptiklad 6: 20% rodin ma v domé tfi mistnosti, 40% jich ma Ctyti a 40% ma pét. Pro
nahodou veli¢inu udavajici pocet mistnosti v domeé nacrtnéte graf distribucéni
, v E,—
funkce. Jakou ma hodnotu v bodé 4? Co tato hodnota znamend? [ o pro x < 3

=)
x (pocet mistnosti) 3 4 5 F(x) = (());2 z:gz i ﬁ z ;1-

b(x) 0.2 0.4 0.4 —0
' \ 1 pro5<x

Ptiklad 7: Je dana tabulka s pravdépodobnostmi pro je(dnotlive hodnoty nahodné
0

veliciny. NacCrtnéte graf jeji distribucni funkce. pro  x<1
4 ere’ S dniee 02 prol<x<2

____l- o 2 |05 pro2=x<3
p(x) 0,2 0,1 =106 pro3<x<4
0,7 pro4<x<5
1 pro5<x
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Zaklady statistiky: Nahodna veliCina
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Zaklady statistiky: Nahodna velicCina

i

Diskrétni nahodna Spojita ndhodn3d
velicina velicina
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Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

i

Diskrétni nahodna Spojita nahodn3d
velicina velicina
Nabyva pouze izolovanych hodnot Nabyva jakoukoliv realnou
z realné osy (cela Cisla, prirozena hodnotu z néjakeho intervalu.
Cisla, atp.).

MVSO »» KNOWLEDGE FOR THE FUTURE



Zaklady statistiky: Nahodna veliCina

Diskrétni nahodna Spojita nahodn3d
velicina velicina
Nabyva pouze izolovanych hodnot Nabyva jakoukoliv realnou
z realné osy (cela Cisla, prirozena hodnotu z néjakeho intervalu.

Cisla, atp.).

Pfiklad: U nésledujicich ndhodnych velitin rozhodnéte, zda jsou diskrétni nebo spojité:

« X pocet suchych dni v mésici,

e Yo tlak vzduchu,

« Z....... pocet ok po jednom hodu kostkou,
« M. mira nezameéstnanosti,

-« N.... rychlost pfipojeni internetu.
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zaklady statistiky: DISKrétni nahodna velicina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

1. Alternativni rozdéleni

Nahodna veliCina odpovidajici nahodnému pokusu s pouze dvema vysledky:
- pokus je nedspésny (X=0)

pokus je

uspésny (X=1)
P(X=1)=p

P(X=0)=1-p

Prislusna nahodna veli¢ina X se pak nazyva alternativni (dvoubodova,
nula-jednickova).

+—
(%]
o
c
QO
o
o
o
o
4]
NS
>
©
—_
o

Pravdépodobnostni
funkce

IS
*p

Zapis X~ Alt(p)

O

+
[%)
o
c

QO
o

©
o
o

>

i)
>
©
—
o

Distribuéni funkce
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdépodobnosti

Priklad 1: Hod minci.
Mozné vysledky pokusu: padne panna nebo orel.
Hodnoty DNV:  padne panna ..... X=1
padne orel ........ X=0
p(1) = P(X=1) =0,5=50%
p(0) = P(X=0) = 1-0,5 = 50%
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

Priklad 1: Hod minci.
Mozné vysledky pokusu: padne panna nebo orel.
Hodnoty DNV:  padne panna ..... X=1
padne orel ........ X=0
p(1) = P(X=1) =0,5=50%
p(0) = P(X=0) = 1-0,5 = 50%
Priklad 2: Hod kostkou a ¢ekani na 6ku.

Mozné vysledky pokusu: padne Sest nebo nepadne Sest.

Hodnoty DNV: padne Sest ..... Y=1
nepadne Sest ........ Y=0
p(1) =P(y=1)=1/6
p(0) =P(Y=0)=1-1/6 =5/6
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

Pfiklad 1: Hod minci.

Mozné vysledky pokusu: padne panna nebo orel.

Hodnoty DNV:  padne panna ..... X=1
padne orel ........ X=0
p(1) = P(X=1) =0,5=50% X ~ Alt(0,5)

p(0) = P(X=0) = 1-0,5 = 50%
Pfiklad 2: Hod kostkou a ¢ekani na 6ku.

Mozné vysledky pokusu: padne Sest nebo nepadne Sest.

Hodnoty DNV: padne Sest ..... Y=1
nepadne sest ........ Y=0
p(1) = P(¥=1) = 1/6 Y ~ Alt(1/6)
p(0) =P(Y=0)=1-1/6 = 5/6
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

2. Rovhnomeérné rozdéleni:

Nahodna veli¢ina ma toto rozdéleni, pokud kazdy jeji vysledek Ize ocekavat se stejnou

pravdépodobnosti (hod vyvazenou kostkou).

Pravdépodobnostni funkce dana vztahem Zapis X~ Ro(n)

PX=K=-

oIge, ol IS o)

kde n je pocet moznych vysledkd pokusu.

Pravdépodobnostni
funkce
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Distribuéni funkce
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina

nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti
Priklad: Hod kostkou.

Mozné vysledky pokusu: 1, 2, 3, 4, 5 nebo 6.

) T pocet ok na horni strané kostky
Hodnoty DNV: padne 1 ......... X=1
padne 2 ... X=2
padne 3 ... X=3
... atd.
1
P(X=1) =<
1
P(X=2) = -
1
P(X=3) = c
1
P(X=4) = c
1
P(X=5) = c
1
P(X=6) = .
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina

nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti
Priklad: Hod kostkou.

Mozné vysledky pokusu: 1, 2, 3, 4, 5 nebo 6.

) T pocet ok na horni strané kostky
Hodnoty DNV: padne 1 ......... X=1
padne 2 ... X=2
padne 3 ... X=3
... atd.
1
P(X=1) =
1
P(X=2) = p
1
P(X=3) = P X ~ Ro(0)
P(X=4) ==
P(X=5) :%
P(X=6) =%
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

3. Binomické rozdéleni:

Nahodna veliCina, ktera oznacuje kolikrat nastal uspéch pri opakovaném nezdvislém pokusu.

Pravdépodobnostni funkce dana vztahem Zapis X~ Bi(n,p)
P(X=k)= p(k) = (',:) p* (1 —p)"* pro k=0,1,2,3,...n,
kde n je pocet opakovani pokusu, k& je pocet Uspéchu a
P je pravdepodobnost Uspechu pfri kteréemkoli opakovani.
Excel BINOM.DIST(K; n;p; NEPRAVDA) =p(k) =P(X=K)
BINOM.DIST (X ; n; p ; PRAVDA) = F(Xx) =P(X<X)

Pravdépodobnostni
funkce

Distribuéni funkce

i

R
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicCina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

Pfiklad: Student VS Pablo ma potiZe s rannim vstavanim. Proto nékdy zaspi a nestihne
prednasku, ktera zacina jiz v 9 hodin. Pravdépodobnost, ze zaspi, je 0, 3.

V semestru je 12 prednasek - tzn. 12 nezavislych pokust dorazit na prednasku vcas.
Naleznéte pravdépodobnost, Ze Pablo nestihne pfednasku v disledku zaspani v poloviné

nebo vice pfipadu.
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicina
nejCastejsi rozdéleni pravdepodobnosti

P¥iklad: Student VS Pablo mé potize s rannim vstavanim. Proto nékdy zaspi a nestihne
prednasku, ktera zacina jiz v 9 hodin. Pravdépodobnost, ze zaspi, je 0, 3.

V semestru je 12 prednasek - tzn. 12 nezavislych pokust dorazit na prednasku vcas.
Naleznéte pravdépodobnost, Ze Pablo nestihne pfednasku v disledku zaspani v poloviné

nebo vice pfipadu.
) G pocet zaspani za semestr
Mozné hodnoty DNV: 0,1,2,3,4,5,6,7,8,9,10,11,12
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Zaklady statistiky: Diskrétni nahodna velicina
nejCastejsi rozdeleni pravdépodobnosti

P¥iklad: Student VS Pablo mé potize s rannim vstavanim. Proto nékdy zaspi a nestihne
prednasku, ktera zacina jiz v 9 hodin. Pravdépodobnost, ze zaspi, je 0, 3.
V semestru je 12 prednasek - tzn. 12 nezavislych pokust dorazit na prednasku vcas.
Naleznéte pravdépodobnost, Ze Pablo nestihne pfednasku v disledku zaspani v poloviné
nebo vice pfipadu.

) G pocet zaspani za semestr

MoZné hodnoty DNV: 0,1,2,3,4,5,6,7,8,9,10,11,12 X~ Bi(1l2, 0,3)

EXCEL:
P(X=0)= 0,01384 = Binom.Dist(0; 12; 0, 3;nepravda)

) =
P(X=1)=0,07118 =Binom.Dist(1; 12; 0, 3;nepravda)

P(X=2)=0,16779 =Binom.Dist(2; 12; 0, 3;nepravda)
P(x=3)=0,2397 ... atd.

P(X=4)=0,23114

P(X=5) =0,1585
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